PENERAPAN DATA MINING PENJUALAN BARANG TOKO
BANGUNAN H.UBED MENGGUNAKAN METODE ALGORITMA
APRIORI

SKRIPSI

DisusunSebagabalahSatuSyaratUntuk MemperolehGelarSarjanal eknik

Pada Program Studi Teknik Informatika Universitas Sangga Buana YPKP

Oleh

FAJRIN SIDIQ

NPM: 2113191110

PROGRAM STUDI TEKNIK INFORMATIKA
FAKULTAS TEKNIK
UNIVERSITAS SANGGA BUANA YPKP
2023



PERNYATAAN

Saya yang bertanda tangan dibawah ini :
Nama : Fajrin Sidiq
NPM 12113191110

Menyatakan dengan sebenar-benarnya bahwa laporan Skripsi saya yang berjudul:

PENERAPAN DATA MINING PENJUALAN BARANG TOKO
BANGUNAN H.UBED MENGGUNAKAN METODE ALGORITMA
APRIORI
(STUDI KASUS: TOKO BANGUNAN H.UBED )

Adalah hasil karya sendiri dan bukan jiplakan hasil karya orang lain.

Demikian pernyataan ini saya buat dengan sebenar-benarnya. Jika dikemudian hari
terbukti bahwa laporan Skripsi saya merupakan jiplakan, maka saya bersedia

menerima sanksi apapun yang diberikan.

Bandung, 9 September 2023

811%) %
§ " Wi

EECAKX438824913  Y'ajrin Bidiq




PERSETUJUAN DAN PENGESAHAN SKRIPSI

Skripsi ini diajukan oleh:

Nama : Fajrin Sidiq
NPM 12113191110
Program studi : S1 Teknik Informatika

Untuk dipertahankan pada sidang skripsi Semester Genap Tahun 2023 di hadapan
para penguji dan diterima sebagai bagian dari persyaratan yang diperlukan untuk

memperoleh gelar Sarjana Teknik (ST) pada Fakultas Teknik program studi Sl

Teknik Informatika Universitas Sangga Buana YPKP.

Bandung, 9 September 2023

Menyetujui,

Ppmbimbing
4 M

Gunawan, ST, M.Kom., MOS., MTA., MCE.
NIDN. 0404027604
Penguji 1 Penguji 2

1 & ARITE

Dr. Teguh Nurhadi Suharsono, ST., MT
NIDN. 0021077101 NIDN. 8861060017

Mengetahui :

\ 1t

Ketua Progrign §tudi §1 Teknik Informatika

NIDN. 0404027604

Bambang Sugiarto, S.T., M.T




KATA PENGANTAR

Puji dan syukur penulis panjatkan kehadiidlah SWT atas segalaikmat
dan rahmafNya. Shalawat serta salam semoga tercurah pada junjungan kita Nabi
besarMuhammad S.A.W beserta keluarga, para pengikutnya, dan kita sebagai
umatnya. Hingga pada akhirnya penulis dapat menyelesaikan lapkrigsi ini
untuk melengkapi sah satu syarat dalam Program Perkuliahan S1 Program Studi
Teknik Informatika Universitas Sangga Buana YPKP yang berjadgle ner ap an
Data Mining Penjualan Barang Toko Bangunan H.Ubed Menggunakan

Met ode Al goritma Apriorio.

Dengan segenap kemampuan dan kesgi penulis berusaha untuk
menyusun laporan Skripsi ini dengan seHdzakknya serta senantiasa menerima
kritik dan saran dari berbagai pihak demi kebaikan dan perbaikan di masa yang

akan datang.

Penulis menyadari sepenuhnya bahwa isi laporan ini masihdiai kata
kesempurnaan karena keterbatasan waktu, pengetahuan, dan kemampuan penulis.
Selama penyusunan Laporan Skripsi ini, penulis telah mendapat berbagai macam
dorongan baik moral, bimbingan, saran, serta pendapat dari berbagai pihak
sehingga laporarini dapat diselesaikan dengan baik. Penulis mengucapkan
terimakasih terutama kepada kedua orang tua yang selalu memberi kasih sayang
sertadoarestutanpahenti,jugakepadaGunawanST, M.Kom.,MOS.selakudosen
pembimbingyangtelahmeluangkanvaktunyamenyumbanglapikirandantenaga
serta kesempatan yang begitu berharga dan bermanfaat dalam proses penulisan

laporan Skripsi ini.

Dalam menyusun Laporan Skripsi ini penulis banyak sekali mendapatkan
semangat dan dorongan serta doa dari semua pihak. Olehak#u rasa

terimakasih juga penulis sampaikan kepada;
1. BapakGunawanS.T.,M.Kom., MOS.,MTA., MCE selakuKetuaProgram

Studi S1 Teknik Informatika dan Dosen Pembimbing.



2. Kedua Orang tua yang telah mendukung serta memberikan doa dan motivasi
untuk kelancaran dalam menyusun laporan skripsi ini.

3. Seluruh Dosen dan staff Universitas Sangga Buana YPKP dan semua pihak
telah memberikan ilmu juga bantuan lain kepada penulis.

4. My best partner Sukma Saputri, terimakasih atas segala bantuan, waktu,
support, dan kebaikan yang telah diberikan dalam proses penulisan skripsi
ini.

Akhir kata penulis mengharapkan semoga laporan Skripsi ini dapat
menambah pengetahuan dan wawasan bagi penulis, Perusahaan dan Universitas

Sangga Buana YPKP serta bagi pihak-pihak lain yang membaca laporan ini.

Bandung, 9 September 2023

NPM : 2113191110



ABSTRAK

ProsedKegiatanpenjualarpadabarangbarangnatrialsupayéerjalanterus
dan begitu juga data yang dihasilkan semakin lama semakin bertambabaf2ata
yang semakin besar tidak akan berguna dan bermanfaat jika dibiarkan saja.
Algoritma Apriori salah satu metode dari Data Mining ygengumpulan data
untukmenentukarmolafrekuensitertinggidengampengumpulamatatertinggidan
menentukan data transaksi, menghitung jumlah total transaksi. Pemakaian data
lamadigunakaruntuk menemukarmasildari penjualarbarangyangterbanyakdan
paling sedikit. Hasil dari proses data mining ini adalah menemukan barang yang
sering terjual secara bersamaan. Salah satu manfaat menggunakan metode ini
adalah untuk memudahkan dalam penyusunan barang untuk dipisahkan pada
tempat tertentu seperti bagayang sering terjual. Metode algoritma apriori pada
datamining sangaefisiendanmempercepatrosegolakombinasihasilpenjualan
dari toko bangunan. Data yang dipakai adalah data penjualan barang yang sering
terjual. Daftar bahan bangunan yang memgitok paling banyak terjual adalah
Semen, Semen Putih, Pasir, Cat Tembok, Cat Kayu, Keramik, Kayu, Batu bata,
Paku, Besi, dan Kawat.

Kata Kunci : Penjualan, Algoritma@priori, Datamining



ABSTRACT

Process Sales activities on material goods so that they continue and so the
data generated is increasing over time. Larger data will not be useful and useful if
left alone. The Apriori Algorithm is one of the methods of Data Mining, namely
data collectionto determine the highest frequency pattern with the highest data
collection and to determine transaction data, calculating the total number of
transactions. The use of old data is used to find the results of the sale of the most
andthefewestgoods.Theresultof this datamining processs to find itemsthatare
often sold simultaneously. One of the benefits of using this method is to facilitate
thepreparatiorof goodsto beseparateth certainplacessuchasitemsthatareoften
sold. The a priori algorithm method in data mining is very efficient and speeds up
the process of combining patterns of sales results from building stores. The data
used is data on the sale of goods that are often sold. The list of building materials
that have the most stock sold is Cement, White Cement, Sand, Wall Paint, Wood

Paint, Ceramics, Wood, Bricks, Nails, Concrete Iron, and Wire.

Key word : SalesAlgoritma Apriori, Datamining
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1Latar Belakang

Penjualan adalah kegiatan yang dilakukan oleh penjual ( industri ataupun
orang) dalam rangka meningkatkan manfaat sesuatu barang yang ditawarkan
kepadakonsumenpembeli) supayaendapatkakepuasamalamkualitas barang
yang dibeli. Salah satumanfaat dar penjualan yaitu untuk mendapatkan
keuntungardari suatubarangyangterjual darisebualtoko yangada.Tidak hanya
itu penjualardapatmembantyihak pemilik toko untuk bekerjasamadengartoko
lainnyasebagasarangual beli suatuorodukyangadasehirggaterciptakeuntungan
satu sama lain. Salah satu resiko dalam penjualan adalah harus selalu tersedianya
stoksuatubarangUntuk mengantisipasialamtersedianyatoksuatubarangmaka
pihak pemilik toko dapatmencarihubungarantarpolapenjualardari suatubarang
agar dapat mengetahui barang apa saja yang paling laku terjual.

Toko Bangunan H. Ubed adalah sebuah toko bangunan yang didirikan oleh
Bapak H. Dedi Jubaeditau biasa di panggil H.Ubed dan IHu Eli Suptini pada
bulan Juli tahun 1990. Padaanya toko bangunan ini berdiri 1 toko, sehingga
bertamball toko yangdikelolaoleh DedenSuryadiselakuanakdari Dedi Jubaedi
dan Eli Suptini. Mengutamakan visi dengan menyediakan bahan material yang
berkualitas serta ramah lingkungan.

Untuk mengetahudata penjualan barang selama ini hanya dapat diketahui
dengan laporan keuangan tertulis pada arsip penjualan di toko bangunan. Dengan
mengetahui data penjualan barang yang telah dilakukan, untuk mencari hubungan
antar pola penjualan dapat diselesaikangdanmetode algoritma apriori yang
termasuk jenis dari aturan asosiasi pada data mining. Dengan tujuan untuk
mengetahui seberapa sering item yang terjual sehingga mendapatkan association
rule mining dengan pencarian nilai rsapport dan nilai mitonfidene.

Data mining dapat digunakan untuk mengambil data dari-fakta besar
sehingga data tersebut dapat digunakan untuk mengidentifikasi angka penjualan.

Dalam penambangandata, ada beberapametode dalam prosesnya,untuk



menemukan pola atau data tersembunyi, termasuk pengelompokan, regresi,
asosiasidanklasifikasi.Hal utamatentangeknik dataamiining yaitu aturanuntuk
mendapatkan pola frekuensi tinggi di antara kumpulan elemen yang dinamakan
aturan asosiasi. Algoritsmyang tercatat dalam istilah asosiasi adalah Algoritma
DHP, Algoritma Partisi dan Algoritma Apriori. Akan tetapi, diantara algoritma
tersebut, ada satu yang biasa dipakai untuk data mining dalam menganalisis pola
penjualan seperti algoritma Apriori.

Algoritma apriori mencakup jenis aturan asosiasi dalam penambangan
informasi dan aturan yang menandakan kombinasi antara banyak atribut yang
umumnyadikenalsebagaanalisishubungaratauanalisiskeranjangpasarDimana
nantinyaaplikasiini berjalandengarbekerjasepertimenganalisislanmendapatkan
polai pola yang berasosiasi dengan prodykroduk yang terjual. Teknik inilah
yang biasa disebut analisis asosiasi ( association rule).

Penelitian mengenai penerapan data mining menggunaka metode algoritma
apriori telah dilakukan oleh Vernanda Novrini Budiyasari dengan judul penelitian
A | mpl ement asi Data Mining Penjualan Sep
Apriori (Studi Kasus: Toko Sepat Hi k ma h) 0. Met ode di p e
digunakan untuk mendapatkan hasil yang didapat berupa aplikasi untuk
menemukan produfroduk yang sering terjual. Perbedaan penelitian terdahulu
dengaryangdilakukaansaatini terletakpadaobjekyangditeliti dimanapenelitian
tersebut memakai objek penjualan segadda Toko Sepatu Hikmah.

Dari keteranganli ataspenelitianyangdiambil untukmenanganpermasalahan
tersebut adalah dengan menentukan pola terhadap penjualan produk. Saat ini
penulis melakukan penentuan pola menggunakan meatgteitma apriori
Sehingga penulis mengambil judul Skripsi yaRenerapan Data Mining

Penjualan Toko Bangunan H.Ubed Menggunaka Metode Algoritma Apriori.



1.2 PerumusanMasalah
Sebagaimana yang telah ditulis pada latar belakang maka perumusan
masalahnya dapat disimpulkan adalah :
1. Bagaimana cara merancang sistem untuk mengetahui penjualan yang
paling laku terjual?
2. Bagaimana cara merancang sistem untuk mendapatkan hubungan pola
penjualan dalam waktu bersamaan untuk memudahkan tata letak

penyimpanan barang?

1.3BatasanMasalah
Dari uraianrumusammasalaldi atas makaditetapkarbatasammasalalsebagai
berikut :
1. Aplikasi ini menggunakanmetode algoritma apriori sebagaidasar
metode.
2. Datayangdipakaiyaitu data penjualarprodukbarangdaribulanAgustus
tahun 2022 sampai Februari tahun 2023.
3. Pembuatarsistemberfokus padaaturanasosiasiproduk yang terjual
menggunakan metodggoritma apriori
4. Data yang dipakai untuk proses menentukan pola adalah data penjualan

produk di toko.

1.4Tujuan
Dari latar belakang yang telah terjadi pada penjelasan tujuan dari skripsi ini
adalah:
1. Merancang sistem untuk mengetahui pola penjualan suatu barang untuk
mengetahui penjualan yang paling laku terjual.
2. Membantypemilik toko dalammembuakeputusamenentukamtataletak

barang atau perencanaan penyediaan stok barang.



1.5 Tempat Skripsi
Padalokasi penelitianini penulis melaksanakamenelitiandi sebuahToko

Bangunan. Berikut alamat dan nama tempat tersebut :

a) Nama : Toko BangunarUbed
b) Alamat : JalanBopaDesaUjungjayaRT.01RW.09
Kec. Ujungjaya, Kabupaten Sumedang

Jawa Barat



1.6 Waktu PelaksanaanSkripsi

Tabell. 1 WaktuPelaksanaaSkripsi

No

Tahap Kegiatan

Mei

Juni

Juli

Agustus

2

3

Y

3

2 | 3

Tahap Persiapan

Penyusunan daBimbingan

Tahap PengumpulanData

StudiLiteratur

Pengolahandan Analis Data

Pengolahaata

PenulisanSkripsi

Bimbingan

Kesimpulan

HasildanPembahasan




1.7 Metodologi
Padapenelitianini terdapatdua kategori metodepenelitanyaitu metode
pengumpulan data dan mentode pengembangan aplikasi

1.7.1 Metode PengumpulanData

Pengambilan data dari rekap transaksi penjualan barang toko bangunan
Dalampenelitianini diperlukandatai datadanreferenssebagabahanyangdapat
mendukung penelitian materi uraian dan pembahasan pada penelitian ini. Metode

pengumpulan data yang dipakai oleh penulis untuk penelitian ini adalah:

a) Observasi
Observasi yang dilakukan untuk pengumpulan data dengan cara
mengamati dan mencatat untukmadapatkan suatu informasi.

b) StudiLiteratur
Studi Literatur yang dipakai untuk penelitian ini meliputi teori
pendukung yang diperoleh melalui Jurnal, Artikel, dan Informasi yang
tersediai internet.Suatumetodepengumpulamatauntukmendapatkan
datayang akandi uji didapat melaludokumen atau arsipenjualan dari

sebuah toko.

1.7.2 Metode PengolahanData

Prosesnengumpulkamlatapenelitiandanmengubahnyanenjadiinformasi
menggunakan metodalgoritma apriori untuk menemukan frequent item set,
khususnyatemsetyangterusmenerugerjadipadasetiaptransaksyangdilakukan

pada data set.

1. Pengumpulabata
Datayangdiperolehyaitu datadarirekaptransakspenjualarbarangoko
bangunan

2. Penambangabata( DataMining )

a) DataCleaning( Pembersihabata)
Suatu proses untuk memastikan keakuratan, konsistensi, dan kegunaan

datadalamkumpulandata.Caranyadalaldengarmendetekskesalahan



b)

d)

atau kerusakan pada data dan kemudian memperbaiki atau menghapus
data tersebut jika perlu.

DataSelection ( Seleksi Daja

Pilih datadari satusetdataoperasionatiananalitisdari database
DataTransformation TransformasData)

Transformasi data digunakan untuk mengganti data jadi satuan yang
diekstraksi, kondisi ini berlaku jika kolom atribut memiliki satuan yang
berbeda.

DataMining ( PenambangabData)

Proses menemukan pola atau informasi data terpilih dan
mengaplikasikannya ehgan menggunakan metode apriori untuk
mendapatkan pola..

Evaluation( Evaluasi)

Melarang model pola 7 pola data yang mewakili pengetahuan
berdasarkan pengukuran yang signifikan

TahaparApriori
Hitung support pada sebuah itemset (berukuran k = 1) padbadat

Cara ini akan menghasilkan kumpulan kandidat.

Pangkas kumpulan kandidat dengan mengeliminasi item dengan
dukungan kurang dari ambang batas yang diberikan.

Gabungkan itemset yang paling sering muncul untuk membentuk set
dengan ukuran k + 1, dan ulangi sehingga tidak ada lagi itemset yang

didapat.



1.8 SistematikaPenulisan
Mempermudahkan pembaca untuk mengetahui isi Laporan Skripsi ini maka
pendis akan sajikan susunan dari Laporan Skripsi.

BAB I: PENDAHULUAN

Pada bab pendahuluan ini akan dibahas tentang latar belakang, rumusan
masalah, tujuan, kegunaan dan keterbatasan penelitian, serta sistematika
penulisan yang akan dilakukan.

BAB II: TINJAUAN PUSTAKA

Pembahasan teemeori yang mendukung dan dilakukan untuk memperjelas
pemahamaiimiah danprinsipkerjayangberkaitardengaranalisispenelitian.

BAB Ill: ANALISIS PERANCANGAN SISTEM

Berisianalisissistemyangakandilakukandengarmenerapkateoriteoriyang
telah dijelaskan pada bab sebelumnya

BAB IV: IMPLEMENTASI DAN PENYAJIAN

Berisi hasil eksekusi sistem. Apakah ada penjelasan tentang hasil pengujian
sistem dan kelebihan atau kekurangan apa saja yang ada

BAB VI: PENUTUP
6.1 Kesimpulan

Bagiankesimpularmerangkunhasilpelaksanaadanpengujiansertajawaban
tentangpencapaian tujuayangtelah ditetapkan.Kesimpuldrarus jelas, tajam,
dan memenuhi tujuan penelitian Bab I.

6.2 Saran

Petunjukberisisaranuntukmemecahkamasalatyangdipelajarinarti



BAB Il
TINJAUAN PUSTAKA

2.1 PengertianData Mining

Data mining merupakan prosedur sekumpulan informasi dan data dengan
jumlahyangbesamataubig data.Caraini seringkalimenggunakaberbagametode,
seperti matematika, statistik, dan penggunaan teknologi kecerdasan buatan (Al).
Arti data mining dikenal dengan istilah lainnya, seperti knowledge discovery in
databases (KDD) dan data analytics..

MenurutHermawati(2013:3)Datamining adaprosedebihlanjutmenggunakan
beberapa teknik pembelajaran mesin untuk menganalisis dan mengekstrak

pengetahuan secara bekerja dengan sendirinya.

Data mining adalah mekanisme berulang dan berinteraksi untuk menemukan
desain atau pola baru yang sempurna, bergdaa, mudah dipahami dalam
database besar. Penambangan data mencari tren atau pola yang diinginkan dalam
database besar untuk membantu pengambil keputusan di masa depan, pola ini
diidentifikasi oleh sejumlah alat yang dapat menyediakan analisis dataadagta y
relevandanbergunayangkemudiandapatditeliti Iebih lanjut, dapatmemakaialat

pendukung keputusan lainnya.

MenurutKursini danTaufiq (2009:10)Datamining terbagsebagakelompok
kelompok sesuai dengan kemungkinan tugas, yaitu deskripsi, estimasi, prediksi,

klasifikasi, pengelompokan dan asosiasi.
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2.2 Tahapan DataMining

Datamining ialahrangkaian tahapaerdiri dari aksi( Fayyad,1996)

1.

DataSelection

Pemilihan data dari dataset operasional harus dilakukan sebelum
memulai tahapan review informasii di KDD. Data hasil pencarian
yang digunakan untuk penambangan data disimpan dalam file,
terpisah dari basis data operasi.

DataCleaning

Sebeln tahap data mining bekerja, perlu dilakukan langkah
eliminasi data sesuai dengan KDD. Taleeminasi menyelimuti
penghapusan data duplikat, pengecekan ketidakkonsistenan data,
dan koreksi kesalahan pada data.

Transformation

Tahap transformasi data telalidapatkan sehingga data tersebut
cocokuntuktahapdatamining. Langkahcodingdi KDD merupakan
proses yang inovatif dan sangat bergantung pada jenis atau pola
yang dicari di database.

DataMining

Penambangan data adalah proses menemukan pola atau informasi
yang menarik dalam data terpilih dengan memakai teknik atau
metodetertentu.Teknik, metode ataualgoritmapenambangadata
sangat beragam. Memilih metode atau algoritma yang tepat sangat
bergamung pada keseluruhan proses dan tujuan KDD.

Evalution

Sampel informasi yang dihasilkan oleh proses penambangan data
harus ditampilkan dalam bentuk yang dapat dimengerti oleh pihak
yang berkepentingan. Langkah ini merupakan bagian dari proses
KDD vyang diséut interpretasi. Langkah ini melibatkan
pemeriksaan apakah pola atau informasi yang ditemukan

bertentangadengarfaktaatauasumsiangsudahadasebelumnya.
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Interpretation/

Evaluation

P .
Dala \
Mining

Transformation | '

Gambar2. 1Tahapan Datslining (Fayyad,1996)
2.3 Teknik Data Mining

DataMining dibagimenjadibeberapaeknik, seperti:

1. AssociatiorRule
Analisis asosiasi atau penambangan aturan asosiasi adalah teknik
penambangan data untuk menemukan aturan asosiasi antara
kombinasi elemen. Analisis asosiasi juga dikenal sebagai teknik
penambangadata.membentuldasardariteknik penambangadata
lainnya. Contoh aturan asosiasi dari analisis pembelian di toko
adalah untuk mengetahui berapa probabilitas pelanggan membeli
pasir dengan semen. Dengan pengetahuan ini, pemilik toko dapat
mengatur tata letak produk atau merancang kampanye pemasaran
menggunakan kpon untuk kombinasi produk tertentu. Pentingnya
aturan asosiasi dapat ditentukan oleh dua parameter support, yang
merupakan persentase kombinasi item dalam database, dan
confidence, yang merupakan kekuatan hubungan antar item aturan

asosiasi.
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2. Classification
Klasifikasi adalah metode yang paling umum dalam penambangan
data. Metode klasifikasi sering digunakan untuk memecahkan
masalalbisnissepertianalisischurndanmanajememisiko. Metode
ini mengklasifikasikarsetiapkondsi dimanakondisitersebuberisi
sekumpulan atribut, salah satunya adalah atribut kelas.

3. Clustering
Clustering adalah teknik data mining yang berfungsi untuk
menyebarkan data ke dalam kelompok atau cluster tertentu. Setiap

potongan datdibatasi berdaskan kemiripannyaengan data lain.
2.4Teknik Asosiasi

Teknik asosiasi adalametode data miningangbertujuanmencariikumpulan
item atau pola yanng selalu muncul bersamaan. Metode ini populer akibat selalu
dipakaiuntukanalisisbelamja Atutanyangkeluarakanmenghasilkari j imlka & a 0
dalann suatu transaksi. Dapat diilustrasikan jika pembelian barang A kemudian

pembelian barang B berlangsung pada satu kali transaksi.
Pointpentinguntukteknik asosiasi

1. Support
Persentase item atau kombinasi item yang ada pada database.
Semakin tinggi persentase support yang diterima, maka dapat
disimpulkan bahwa item tersebut laris manis di pasaran karena
banyaknya trade dan sebaliknya, semakin sedikit support yang
diterima itemtersebut maka tak laku. Nilai support sebuah item di

peroleh dengan rumus berikut :

Y — 0,
(- (5_ l3)00/0

Kemudian untuk menentukan supporitémset didapat dengan

rumus seperti dibawabh ini:
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2.2) (Y 2= x 100% (

2. Confidence
Suatuukuranmenunjukkarhubungarantaritem secar&ondisional
(misalnyaseberapaeringitem A dibelijika orangmembeliitem B).

Ni |l ai aturan confidence dar. atur ai

—~
<+
i
X

100% (2.3)

Nilai support atau support adalah rasio asosiasi dari-itezm
tersebut dalam database sementara itu nilai confidence atau
kepastiaradalahhubungaryangeratantara iterditem dalamaturan

asosiasi.
2.5 Algoritma Apriori

Algoritma apriori adalah salah satu algoritma penambangan data klasik.
Algoritma apriori dipakai supaya komputer dapat mempelajari aturan asosiasi,

mencari pola hubungan antara satu atau lebih elemen dari kumpulan data.

Algoritma Apriori sering dipakai dalam data transaksi atau biasa disebut
shopping cart, misalnya sebuah supermarket menkidifanjang belanja, dengan
algoritma Apriori pemilik supermarket dapat mengetahui kebiasaan berbelanja
konsumen, jika konsumen membeli barang A, B maka mereka memiliki 50%
kemungkinammerekaakanmembeliitem C, polaini sangaimasukakalmengingat

adanya dta transaksi selama ini.
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Langkahi langkahdarialgoritmaapriori adalahsebagaberikut:

1. Hitung support pada sebuah itemset (berukuran k = 1) pada
database. Cara ini akan menghasilkan kumpulan kandidat.

2. Pangkas kumpulan kandidat dengan mengeliminasi item dengan
dukungan kurang dari ambang batas yang diberikan.

3. Gabungkan itemset yang paling sering muncul untuk membentuk
setdengarukurank + 1, danulangisehinggaidak adalagi itemset

yang didapat.

Untuk lebih jelasnya berikut ini merupakan contoh peneragoritma

apriori untuk mencari aturan asosiasi :

Tabel2. 1 Contoh DatdransaksPenjualan

1 Paku,SemenCatKayu

2 SemerPutih, Triplek

3 SemerPutih, Catkayu, Triplek
4 Paku,Semen

5 Paku,Triplek, SemerPutih
6 Catkayu, Triplek, Semen

7 Paku,CatKayu, Semen

8 SemenSememutih

9 Paku,Triplek, Semen

10 SemenSemerputih, Triplek

Dari tabel di atas akan mencari pola asosiasi dengan support dari 20% dan
confidence dari 35%. Maka pengerjaanya :
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1. Langkahawal untuk menetapkari-itemsetdam jumlah yang timbul di

semua transaksi.

Tabel2. 2Contoh litemset

Paku S
Semen 7
Catkayu 4
Semerputih S
Triplek 6

Supportl-itemset

- Support(Paku) = 5/10 =50%
- Support(Semen) =7/10 =70%
- Support (Cakayu) = 4/10 =40%
- Support(Semerputih) = 5/10 =50%
- Support(Triplek) = 6/10 =60%

2. Mengumpulkan data yang nempunyai hasil 2 sehingga menjadi kombinasi

data 2 itemset.



Tabel2. 3 Contoh dtemset

Paku,Semen 4
Paku, Cakayu 2
Paku,Semerputih 1
Paku,Triplek 2
SemenCatkayu 2
SemenSemerputih 2
Semen{Triplek 3
Catkayu, SemetPutih 1
CatKayu, Triplek 2
SemerPutih, Triplek &

Support2-itemset

- Support(Paku,Semen) =4/10 =40%
- Supoort (Paku, Caiayu) = 2/10 =20%
- Support (Paku, Semguutih) =1/10 =10%
- Support(Paku, Triplek) = 2/10 =20%
- Support (Semen,Céanayu) =2/10 =20%
- Support(Semen,Semeputih) = 2/10 =20%
- Support(Semen;Triplek) = 3/10 =30%
- Support (CaKayu, Semerputih) = 1/10 =10%
- Support (CaKayu, Triplek) =2/10 =20%

- Support(Semerputih, Triplek) =4/10 =40%
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Confidence2-itemset

- ConfidencgPaku,Semen) = 4/5=80%
- ConfidencgPaku, Cakayu) = 2/5 =40%
- ConfidencgPaku,Triplek) = 2/5 =40%
- ConfidencgSemen,Cakayu) = 2/6 =33,3%
- ConfidencgSemen,Semeputih) = 2/6 =33,3%
- ConfidencgSemenTriplek) = 3/6 =50%
- ConfidencgCatKayu, Triplek) = 2/4 =50%
- ConfidencgSemen putihTriplek) = 4/5 =80%

. Kemudian kumpulan antar item yang memenuhinilai support yang

ditetapkan menjadi-Bemset

Tabel2. 4 Contoh dtemset

Paku,SemenCatkayu 2
Paku,SemenSemerPutih 0
Paku,SemenTriplek 1
SemenCatkayu, SemerPutih 0
SemenCatkayu, Triplek 0
Catkayu, Semen putifTriplek 1

Support3-itemset
- Support (Paku, Semen, Cat kayu) =2/10=20%
Confidence dtemset

- ConfidencgPaku, SemerCatkayu) =2/4 =50%
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2.6 PHP (PersonalHome Page)

PHP ialah bahasa serv&ide scripting, bahasa berupa script yang diletakkan di
server dan dioperasikan di server, yang bisa digabungkan dengan HTML untuk
menghasilkamalamanvebyangdinamis.PHPmerupakamperangkatunaksumber
terbuka dan kompatibelitias platform. PHP dapat digunakan sebagai modul pada

web server Apache dan sebagai binary yang dapat dijalankan sebagai CGl.

2.7MySQL

MySQL adalah sistem manajemen basis data relasional yang didiistribusikan
secardebadlii bawaahGPL. MySQL dimajukansekitar tahun1994olehsemacam
perusahaan konsultan database dan pengembangan perangkat lunak berjulukan
MySQL AB yang berlokasi di Swediia. MySQL yaitu databasse mpaltigguna
menggunakan Structured Query Language (SQL).

SQL merupakan bahasa sederhana yang dipakai untuk mengakses server
databaseMySQL mempunyabanyakalatyangdapatmempermudaladministrasi.

Sebagai database server dengan konsep database modern.

2.8Local Host

Local host adalah server lokal yang bertanggung jawab untuk menanggapi
semua permintaan data untuk menjalankan program. Dalam konteks pemrograman
situsweb, perangkakomputasiakandisebutsebagalocalhost. Localhosfaitu salah
satu istilah pemrogramaerpenting dalam proses pembuatan situs web. Salah satu

aplikasiyangmendukungembuatamplikasiwebyangdigunakaradalahXAMPP.
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[_] XAMPP Control Panel v3.3.0 [ Compiled: Apr 6th 2021 ] = O X

~ XAMPP Control Panel v3.3.0 ooy
“Modules
% % ) Netstat
Service  Module PID(s) Port(s) Actions >
12220
Apache 3744 80, 443 Stop Admin Config Logs B Shel
MySQL 10856 3306 Admin Config Logs Explorer
FileZila Start - Config Logs & Services
Mercury Start Config Logs & Help
Tomcat Start Config Logs Quit
(S5 8
M [main] All prerequisites found (o)
M [main] Initializing Modules
M [main] Starting Check-Timer
M [main] Control Panel Ready

M [Apache] Attempting to start Apache app
M [Apache] Status change detected: running
1 [mysql] Attempting to start MySQL app
M [mysql] Status change detected: running

Gambar2. 2 XAMPP
2.9Website

Website atau Situs Web bisa dipahami bagaikan sekumpulan halaman yang
mempelihatkan data teks, data gambar statis atau data animsasi, audio, video dan
kombinasidarisemuanyastatisdandinamis.membangumantaielemenyangsaling
berkaitan dengan tempat orang terhubung satu sama lain dengan jaringan situs [1].
Hal inilah yangmenjadikarwebsitesebagasaran&omunikasiyangpalingrelevan,
cepat dan akurat untuk dipakai, akibat semua informasi yang dijelaskan pada
halaman website bisa tersampaikan dengan jelas saéing membantu agar
penjelasan suatu informasi mudah dipaha®perti memaparkan sesuatu melalui
teks, kemudian perkuat dengan menambahkan gambar atau video. Website ialah
bagiandariteknologiinternet,dimanateknologiadalahsuatusistembuatarmanusia
dengan maksud dan tujuan tertentu untuk memudahkan manusmaydahkan
pencapaian, meningkatkan hasil keluarga dan menghemat tenaga dan sumber daya
yang ada [2].
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2.10 Microsof Excel

Microsoft Excel ialah progrann aplikasi lembar kerja yang dibuat dan
didistribusikan oleh Microsoft Corporation yang bisa berjalan di Microsoft
WindowsdanMac OS.Aplikasi ini adalahsbagiardari Microsoft Office. Microsoft
Excel merupakan program aplikatari microsoft yang dipakai sebagai mengelola
angka (Osdirman Osman,2009). Penyajian dan pengolahan data dalam Microsoft
Excel dilakukan dengan cepat dan akurat untuk keperluan informasi kuantitatif,
seperti angka, tabel atau grafik. Fungsi utama Midtdscocel adalah pemrosesan

yang bersifat numerik atau angka.
FungsiMicrosoft Exceladalahsebagaberikut:

1. Membuatdaftarnilai dandaftarhadir

2.Membuat proses menghitung seperti perkalian, pembagian, dan mencari nilai
rata rata

3.Melakukanlaporanrkeuangann

4.Menghitung kurs matauang

5.Untuk membuapenyajiandatalebih akuratjelasdantepat

6.Menghitungsecaratomatisdengan rumudanlogika

7.pembuatagrafik tabel,diagrambatangdiagramgaris,sertadiagramlingkatan

8.MenolongmemecahkamasalaHogika sertamatematika

2.11UML ( Unified Modelling Languagg

UML (Unified Modeling Language) adalah metode pemodelan visual yang
digunakan sebagai alat untuk merancang sistem berorientasi objek. UML awalnya
dibuat oleh Object Management Group dengan tipe awal 1.0 pada Januari 1997.
UML juga dapat didefinisikan sebaigbahasa standar untuk memvisualisasikan,
merancanglanmendokumentasikasistem ataudapatugadikenalsebagastandar
untuk menulis rencana perangkat lunak. UML seharusnya memudahkan
pengembangaperangkatunakdanmenanggapemugebutuharpenggunaecara

efisien,lengkap darakurat.Ini termasulfaktor skalabilitasgdayatahan keamanan,
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dan banyak lagi.Diagram UML yang selalu digunakan yaitu Use Case Diagram,

Activity Diagram, Sequence Diagram, Class Diagram.



BAB Il
ANALISIS PERANCANGAN

3.1 Analisis
3.1.1 Deskripsi Sistem

Toko Bangunan H.Ubed merupakan penjualan baiamgrang matrial
untuk pembangunan sebuah proyek seperti rumah, toko, dan lain sebagainya. Ada
beberapa permintaan untuk membuat toko yang penjualannya terus bertambah
setiapharinya.Datatersebudisimpandi sebuahMicrosoft Excel untuk dijalankan
padasebuatprogram.DatayangditaruhsangabanyakdanberagamHal ini dapat
beguna bagi yang memiliki toko bila diproses lebih lanjut untuk menentukam
hubungan penjualan setiap item di toko. Namun untuk menemukan keterkaitan
tersebut tentu saja pasti sangat sulit jika harus memilah satu persatu barang yang
terjual. Permasahan ini dapat diselesaikan menggunakan data mining sebab
seluruhdatapenjualardikerjakanolehsistem sehinggaemilik toko dapatmelihat

hubungan barang yang terjual dengan mudabh.

Sistem ini berperan untuk alat pendukung bagi Toko bangunan dalam
menganhksa pola penjualan barang. Sistem akan mengolah data penjualan namun
harussudahmemiliki datadandirekapmelaluiMicrosoftexcelyangakandi import
pada sebuah program yang berjalan untuk menganalisis pola. Sistem ini
menggunnakan Teknik asosiasi daenggunakan Tekni&lgoritma apriori. Data
yang disimpan akan diproses dengan teknik apriori. Hasil dari teknik ini adalah
untuk menciptakan relevansi barang yang telah dijual kepada konsumen di toko
konstruksi sehingga mereka dapat menemukan barang magangaeka minati

dan hubungannya satu sama lain.

22
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3.1.2 Tahapan Penelitian

Berikut merupakan langkah penelitian yang dipakai penulis untuk
melakukan penelitian tentang Penerapan data mining penjualan barang toko

bangunan.

1. Pendahuluan, pada tahapan ini yaitu menentukan topik untuk penelitian,
setelah itu menentukan rumusan masalah, setalah menentukan rumusan
masalah pada penelitian dilanjut dengan menentukan batasan masalah, dan
manfaat penelitiannya.

2. Studi Literatur, dalam penelitian ini meliputi teori pendukung yang
diperolehmelaluiJurnal Artikel, daninformasiyangtersediali internetdan
pada tahapan ini juga untuk mendapatkan data yang akan di uji didapat
melalui dokumen atau arsip penjualan dari sebuah toko.

3. Pengolahan Data,pada tahapan ini data yang sudah didapatkan akan di
olah atau di rekap melalui isfosoft Excelyang isinya meliputi tanggal
transaksi dan nama barang yang terjual

4. Implementasi Data Mining Menggunakan MetodeAlgoritma Apriori,
pada tahapanni melakukan perencanaan sebuah data untuk diuji pada
sebuah aplikasi menggunakan metoddgoritma apriori untuk
mendapatkan aturan asosiasi.

5. Pengujian, pada tahapan ini yaitu untuk melihat hasil dari sitem tersebut
apakah berhasil atau tidak.

6. Kesimpulan dan Saran, padatahapanni memasuklangkahterakhiryaitu
menarik kesimpulan dan saran dari semua proses yang sudah dilakukan,

agar peneliti selanjutnya bisa lebih baik lagi.
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3.1.3 Analisis Data

Data penelitian yang digunakan adalah data penjualan barang toko
bangunan. Data tersebut merupakan data setiap hasil penjualan bulan selama 7
bulan, yaitu bulan agustus tahun 2022 sampai bulan februari tahun 2023. Data
tersebut lalu direkap paddicrosoft Excel. Data histori yang digunakan untuk
prosesaprioritidak memiliki batasamwaktuyamgtetapdikarenakamalamkonteks
analisis asosiasi dapat mengatur panjang histori data sesuai tujuan yang ingin di

dapat.
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3.1.4 ImplementasiAlgoritma Apriori di Microsoft Excel

Implementasialgoritma apriori ini bertujuan untuk menguji apakah hasil
darisimulasipadamicrosoftexceldanaplikasiyangdibuatmendapatkahasilyang

sama.
Tahapardarialgoritmaapriori yaitu sebagaberikut:

1. Menghitung support pada sebuah itemset (berukuran k = 1) pada database.
Cara ini akan menghasilkan kumpulan kandidat.

2. Menghilangkan kumpulan kandidat dengan mengeliminasi item dengan
dukungan kurang dari ambang batas yang diberikan.

3. Menggabungkan itemset yang paling sering muncul untuk membentuk set
dengan ukuran k + 1, dan ulangi sehingga tidak ada lagi itemset yang

didapat.



Tanggal

Nama Barang

01/08/2022

Batu bata,Pasir,Kawat,Batako,Scmen, Lampu, Amplas, Kuas,Cat.Cat kayu

02/08/2022

Kawat. Semen putih,l em.Kuas. Cat Minyak cat pasir, Semen.l.em paralon.Gembok

03/08/2022

Gembok, Baut kecil, Paku. I .em kayu,Cat kayu, Batako.Pasir, Batu bata, Kuas, Amplas, | em paralon,Batu bata

04/08/2022

Baut besar. Amplas, Semen.Kayu, 1'riplek.Kran air

05/08/2022

Batako.L.em.Semen

06/08/2022

Semen. Semen putih,Kuas.Cat. Amplas, Baut kecil. Baut besar,Paralon,Lem paralon

07/08/2022

Cat,Cat kayu Kuas Minyak, Amplas, Gembok

08/08/2022

Kran air,Cat kayu Kayu,Lem kayu Paku, Pasir

09/08/2022

Pasir.Batako.Amplas Baut kecil. Baut besar,Kuas. Lampu

10/08/2022

Gembok.Baut, Sepatu boot, Kaos tangan, M Penggaris. Tang, Cetok

11/08/2022

Cangkul Sekop. Tang Mesin ketam,Palu,Meteran,Bor,Kunci inggris, Tangga

12/08/2022

Bambu, Obeng Tang pemotong Penggaris siku,Helm safety Gerobak roda. Cetok b

13/08/2022

Bor.Meteran.l.em Amplas Baut,Paralon.Batako.Pasir Kawat, Kuas,Cat

14/08/2022

‘I'Tiplek.Semen putih,Batu bata Kran air,Gembok,Minyak cat,].em paralon.l.ampu

15/08/2022

Amplas, Paku. Kuas, Baut kecil Batako Cat Kayu Linggis Mcteran, Semen putih.Palu. Bambu

16/08/2022

Kran air,Cat kayu Kayu,Pasir.Semen, Semen putih,Gembok. Lem

17/08/2022

Batako,Pasir.Semen

18/08/2022

Obeng Kuas.Cat,Gembok, Paku. Kayu, Lem kayu,Cat kayu, Obeng Paralon.Penggaris, Meteran

19/08/2022

Gembok.Baut kecil Paku.Lem kayu.Cat kayu,Batako,Pasir.Batu bata, Kuas. Amplas.Lem paralon.Batu bata

20/08/2022

Amplas,Kuas Pasir,Obeng,Cat

21/08/2022

Baut kecil.Baut besar,Paku,Obeng Palu,Gergaji,Semen Kayu.Linggis

22/08/2022

Bor.Paralon,].em paralon,Cat

23/08/2022

Paralon.lem paralon.lem.Paku, Tali

24/08/2022

“T'ali,Batu bata,Batako,Pasir,Semen Semen putih, | .cm‘Mcleran,Kuwu\,l’cnggaris.( jembok,Kayu

25/08/2022

Semen Putih,Batako.Gergaiji, l'ali_ Paku Obeng Kawat, Kayu, Amplas, M;

26/08/2022

Gembok, Paku.Gergaji, Kayu, Triplek, Baut kecil Baut besar, Lem, Cat

27/08/2022

Scmen Putih, Semen,Batu bata, Penggaris. Linggis,lem paralon, Paralon, Pasir

28/08/2022

Pasir,Batu bata,Semen.Cat

29/08/2022

Batako.Semen putih,Lem,

30/08/2022

Cat kayu Minyak cat,Lem.Linggis,

31/08/2022

Triplek.Kayu.Lem kayu, Pasir.Semen,Cat. Bor.Obeng, Tali

01/09/2022

Batu bata,Semen,Pasir, Tali, Linggis Obeng.Paralon,Lem paralon,Kawat. Gembok Paku

02/09/2022

Lem kayu Kuas Cat, Tali,Paralon

03/09/2022

Batu bata,] ampu,Kabel. Tali.Pasir. Kawat Semen, Besi. Iriplek

04/09/2022

Iriplek.Pasir.Batu bata, Pasir. Semen, Kayu

05/09/2022

Kuas,Cat,Cat kayu. I Tiplek.Baut kecil, Baut besar. Kawat,Meteran

06/09/2022

Paralon.Lem paralon.Baut kecil, Iriplck.Pasir,Batu bata

07/09/2022

Linggis Mcteran, Paku,Obeng Baut keeil Baut besar, Besi.Lampu

08/09/2022

Kabel Lampu Mcteran, Baut kecil Baut besar,Bor Obeng, Tali, Paralon

09/09/2022

Batako,Semen putih,Semen

10/09/2022

Lampu.Meteran.Paku,Obeng, Semen,Pasir,Baut kecil.Baut besar.Kawat

11/09/2022

Paku,Kayu,Cat Kuas Paralon,Batu bata,Lem.Obeng Tali

12/09/2022

Tali.Obeng Kuas Batako, Linggis Pasir. Semen Kawat

13/09/2022

Amplas, Kuas.Besi, Kayu,Penggaris, Obeng Tali

14/09/2022

Kuas,Cat,Paralon,l.em paralon.I .ingis,l’uku,‘l'riplck

15/09/2022

Paku, Iriplek.Kayu.l.em kayu

16/09/2022

Baut besar,Baut kecil Kuas,Besi, Kayu, Lem paralon, Gembok

17/09/2022

Gembok, Kayu Amplas Kuas Besi,Semen putih, Tali, Mcteran

18/09/2022

Pengearis Meteran, Tali Kayu, Batu bata,Pasir.Semen

19/09/2022

Kayu,Lem kayu Kuas, Semen. Batako, Linggis Obeng Paku

20/09/2022

Paku,Obeng Kuas,Batu bata.Baut kecil. Meteran. Gembok

21/09/2022

Pasir,Batako,Baut kecil, Baut besar,Paku,Kayu,Lem kayu, Triplek Kuas

22/09/2022

Gergaji,Tali,Batako,Kuas,Lem kayu, Pasir.Paralon,Penggaris

23/09/2022

Bambu.Gerobak roda,Penggaris siku

24/09/2022

Helm safety Palu.Paku.Bambu,Gerobak roda Kran air,Paralon.Bor Kawat Kuas,Semen

25/09/2022

Mclemn"l'uli,Humko,Kum,l’«mggaris siku,Kayu,I.em kayu Paku.Semen

26/09/2022

Batako,Semen. Amplas. Paralon.Obeng Paku, Tali, Baut besar Palu

27/09/2022

Plastik cor,Kuas.Semen.Batu krikil, Pasir

28/09/2022

Amplas,Besi Kayu.Cat kayu, Kuas, Baut besar, Meteran, Penggaris siku

29/09/2022

Paralon,Gerobak roda, Kran air, Kawat, Kuas,Semen

30/09/2022

Meteran,Paku,Palu,Sckop Kuas. Pasir.Batu bata.Batako
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Gambar3. 2 DataPenjualarBulan 89
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a. Pembentukaitemset,kltemset

1 itemset, Cara penyelesaianya dari data pada gambar di atas diambil item
dengarsupportl0 dari penjualarbulan8 sampaibulan9 dengarrumusseperti
berikut.

()= x100%  (3.1)

Tabel3. 1 l-itemset

1. Batubata 15 24.59
2. Gembok 14 22.95
3. Bautkecil 15 24.59
4. Paku 22 36.07
5. Lemkayu 11 18.03
6. Bautbesar 13 21.31
7. Kayu 21 34.43
8. Triplek 11 18.03
9. Paralon 16 26.23
10. Tali 16 26.23
11. Meteran 17 27.87
12. | Obeng 16 26.23
13. Lem Paralon 12 19.67
14. Kawat 12 19.67
15. Batako 19 31.15
16. | Pasir 25 40.98
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17. Semen 25 40.98
18. | Amplas 15 24.59
19. | Kuas 29 47.54
20. Cat 16 26.23
21. | Catkayu 10 16.39
22. | Semerputih 11 18.03
23. Lem 10 16.39

Padatahappembuatari-itemsetpadatabel3.1 dengarsupportl0 bisaterlihat
yang memenuhi standar support ada bebearapa item. Selanjutnya hasil dari 1

itemset dilanjutkan kombinasi 2 itemset dengan rumus seperti berikut.

(Vv = x 100%
(3.2)

Tabel3. 2 2-itemset

1. Batubata,Pasir 12 19.67
2. Bautkecil, Bautbesar 10 16.39
3. Pasir,Kuas 12 19.67
4. Batako,Kuas 12 19.67
5. Pasir,Semen 15 24.59
6. Kuas,Paku 12 19.67
7. Paku,Obeng 10 16.39
8. Pasir,Batako 11 18.03
9. Kuas,Kayu 10 16.39
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10. | Amplas,Kuas 12 19.67
11. Paku,Kayu 11 18.03
12. Kuas,Cat 12 19.67

Pada tabel 3.2 proses-ilemset yang sudah memenuhi rsupport 10,

selanjutnya hasil dari -Bemset itu dilakukan langkah selanjutnya dengan

kombinasi 3 itemset.

Tabel3. 3 3-itemset

1. Kuas,SemenPaku 3 4.92
2. Pasir, KuasPbeng 2 3.28
3. Paku, KuasQbeng 4 6.56
4. Batako,Bautkecil, Kuas 5 8.20
5. Batako,Kuas,Bautbesar 2 3.28
6. Batako,Kuas,Obeng 2 3.28
A LYY WTnwm. | L g@ . X A

b. Pembentukafonfidence

Padaproses3 itemsetdilakukan tidak adaitemsetyangmencukupisupportlO.

Maka dari itu untuk membentuk aturan asosiasi dilakukan pada 2 itemset. Syarat

untukmenghitungconfidenceaturanasosiasiA-B dengamminimumconfidence’0

dapat dihitung dengan rumus seperti berikut.

(Y )=

x 100%
(3.3)



Tabel3. 4 Confidence
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1. | Batubata,Pasir 12 15 80.00
2. | Pasir,Batubata 12 25 48.00
3. | Bautkecil, Bautbesar 10 15 66.67
4. | Bautbesar, Baukecil 10 13 76.92
5. | Pasir,Kuas 12 25 48.00
6. | Kuas,Pasir 12 29 41.38
7. | Batako,Kuas 12 19 63.16
8. | Kuas,Batako 12 29 41.38
9. | Pasir,Semen 15 25 60.00
10. | SemenPasir 15 25 60.00
11. | Kuas,Paku 12 29 41.38
12. | Paku,Kuas 12 22 54.55
13. | Paku,Obeng 10 22 45.45
14. | Obeng,Paku 10 16 62.50
15. | Pasir,Batako 11 25 44.00
16. | Batako,Pasir 11 19 57.89
17. | Kuas,Kayu 10 29 34.48
18. | Kayu,Kuas 10 21 47.62
19. | Amplas,Kuas 12 15 80.00
20. | Kuas,Amplas 12 29 41.38
21. | Paku,Kayu 11 22 50.00
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22. | Kayu, Paku 11 21 52.38
23. | Kuas,Cat 12 29 41.38
24. | Cat,Kuas 12 16 75.00

Keterangarmabel3.4:
[ = Suatuprodukyangmencukupimin-confidence
1= Suatuprodukyangtidak mencukupmin-confidence

Ketika semua frekuensi tinggi didapat, Langkah berikutnya mencari aturan
asosiasi yang mencukupi kepercayaan minimum 70. Aturan yang terbentuk akan
berbentuk "jika dan maka" dalam sebuah transaksi.

Tabel3. 5Hasil Asosiasi

JikamembeliBatubata,makamembeliPasir 80.00
JikamembeliBautbesarmakamembeliBautkecil 76.92
JikamembeliAmplas,makamembeliKuas 80.00
JikamembeliCat,makamembeliKuas 75.00

3.2PerancanganSistem

Sistem untuk penerapan data mining penjualan barang bangunan H.Ubed
menggunakan metoddgoritma apriori dibangun memakai bahasa pemrograman
PHP dan MySQL menggunakan metoalgoritma apriori ada juga beberapa
hardware dan software yang dipakai untuk psogengerjaan sistem ini. Untuk
bagian ini akan menjelaskan tentang sketsa sistem yang akan dibanguruseperti

case diagram, activity diagram, sequence diagram, dan mockup interface.
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3.2.1 Use Caséiagram

Use case diagram memperlihatkanoaldan usecase dalam sebuah sistem.
Sebuah use case diagram akan memperlihatkan interaksi antara pelaku dengan

sistem.

Use Case Diagram

«include» Import Data

«mcl’ude»

«mclude» >
% Data Transaksi  )r-----: Hapus Data ----------

«include»

«mclude»

<<|nclude>>

Admln = Input , :
i Min-Support & " «extend»!
Min-Confidence :

“nclude»

«include» -
* --------- HaSII Analisis

Pemilik

Gambar3. 3 UseCaseDiagramSistemAlgoritma Apriori
Penjelasapadause casei gambar 3.@li atasadalahsebagaberikut.

Tabel3 6 Tabeldefinisiusecasediagram

1 | Login Admin dapatmelakukanlogin dengan
memakaiusernamedan paswordyang
sudahtersedia.

2 | DataTransaksi Admin dapat menambahkan d:
transaksiDatatersebutdalahdatayang
sudah direkap menggunakan Micros
excellalu di import dandisimpanpada

sistem.
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3 | ProsedApriori Admin bisamelaksanakaprosesapriori
untuk menentukan aturan asosi
penjualan dengan min-support

confidenceyangdi tentukan

4 | HasilRule Admin bisa mengamatihasil rule dari
prosesapriori yang telah dicoba lebih

dahulu.

5 | Logout Admin bisa kembali logout ketika

aplikasisudahselesadipakai.

3.2.2 Activity Diagram ProsesData Transaksi

KegiatanmelakukarDatatransakspadasistemdapatdilihat padaGambar
3.7.

Admin System

o B
Press Import Data

Display Data Transaksi
yang di Import

Gambar3. 4 Activity DiagramProsedataTransaksi



34

PadaGambar3.7 dapatdilihat didalam menu datatransaksiterdapat

beberapa proses yang harus dilakukan untuk mengimport data pada sistem.
3.2.3 Activity Diagram ProsesApriori

KegiatanmelakukanProsesApriori padasistemini terdapatpadaGambar

3.7.
Admin System
l Display Proses
E’ress Proses Aprioﬂ Apriori

{ Input Support dan

Confidence JL

[Input Date Rangej

_{Display Hasil Apriorﬂ

Press Proses

Gambar3. 5 Activity DiagramProsesApriori

PadaGambar3.8 bisadilihat di menuprosesapriorimenampilkarhalaman
untukinputsupportconfidencedaninputdaterange.Lalu adminmenekartombol

proses untuk menampilkan hasil dari proses apriori.
3.2.4 Sequencediagram

Squencaiagrammengilustrasikamteraksiantarobjek. Sequenediagram

secara khusus memaparkan sebuah ringkasan pada sistem yang dilakukan.
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Gambar3. 6 SequencBiagram

PadaGambar3.9 adalahsquencaliagramuntuk menjabarkamahaparyang
terjadi pada sistem yang telah dibuat dan prpseses yang terjadi pada sistem
tersebut seperti proses pada login, menu awal, data transaksi, proses apriori, hasil
rule, dan logout.

3.2.5 PerancanganDesaininterface

Padatahapini akandilakukanpembuaandesaininterface(antarmukapari
sistem.Tampilaninterfaceyangakandibuatadalahhalamarutamahalamarogin,
homescreenmenudatatransaksimenuprosesapriori, menuhasilrule. Desainnya

dilakukan menggunakan balsamiq wireframes.
a. Desaininterfaceuntukadmin

Hasil halamarutamasebagberikut:



A Web Page

G C> X {:} (https:/7 B @

I HomeJ I MosukJ

Data Mining itma A

Foto

—

Gambai3. 7 MockupHalamanUtama

Untuk halaman login desainnya sebagai berikut:

A Web Page

QA X Q (Rttps/7 0@ )

|| I HomeJ I MosukJ

Login

Username | xxxxxx

Paswoord XXXXXXXX

Masuk

(/4

Gambar3. 8 MockupHalaman_ogin

Untuk home screen desainnya sebagai berikut:



A Web Page

QO X e ) @)

I HomeJl Data Transaki“ Proses Apricill Hasil Rule4" KeluaLI

Data Mining itma Apriori

Penerapan data mining penju arang toko bal an h.ubed

4

Gambar3. 9 MockupHomeScreen

Untuk halamardatatransaksdesainnyaebagaberikut:

A Web Page

Q> X {} (ttps:77 ) @)
I Home IEtn tmnsnlﬂl] ProsesApricill Hasil R“"il l_Kilund

Masukan Dataset

Import data dari excel sesuai format

|1 fie | |

v

Gambar 3. 10 Mockup Halaman Data transaksi

Untuk halamarprosesaprioridesainyasebagaberikut:
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A Web Page

<3 C> X Q (https:// ) @
l HomeJI Data Transaki" Proses ApritMl Hasil ruIcLI keluar

Proses Apriori

l Min Support I l Date range l
lMin Confidence I I SearchJ
Hasil
/4

Gambar3. 11 MockupHalamanProsesApriori

Untuk halaman hasil rule desainnya sebagai berikut:

A Web Page

‘alp {} (Rttps77 )& )

I HomeJl Data Transokill Proses ApricLIl Hasil Rule4" KeluarJ

Hasil Apriori

No I Mulai tanggal {| Tanggal akhir | Min Support | Min Confidence Msilokhirl

1 XXXXXX XXXXXX XXX XXX " Lihat rule I

P

Gambar3. 12 Mockup HalamanHasil rule

b. Desaininterfaceuntuk pemilik

Hasil halamarutama sebagéierikut
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A Web Page

o Q X Q {https:// ) @
I HomeJ I MasukJ

Data Mining itma

Foto

Gambar3. 13 Mockuphalamarutamabagipemilik

Untuk halaman login desainnya sebagai berikut.

A Web Page

QA X {} (ttps:/7 0 &)

I HomeJ I MosukJ
Il

Login

Gambar3. 14 Mockuphalamanrogin bagipemilik

Untuk home screen desainnya sebagai berikut.

39
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A Web Page

O ® X Q (https:// ) @
I HomeJI Hasil Rule4" KeluurJ

Data Mining itma Apriori

Penerapan data mining penju arang toko ba an h.ubed

Gambar3. 15 Mockuphomescreerbagipemilik

Untuk halaman hasil rule desainnya sebagai berikut.

A Web Page

<3 C> X {} (https:77 ) @

I HomeJI Hasil Rule4" Keluod

Hasil Apriori

No [| Mulai tanggal | Tanggal akhir | Min Support | Min Confidence Hasilakhirl

1 xoexxx XXXXXX XXX XXX j Lihat rule I

Gambar3. 16 Mockup halaman hastule bagipemilik
3.2.6 Metode PengembangarSistem

SDLC adalah singkatan dari System development life cycle atau dalam
bahasa Indonesia disebut siklus hidup pengembangan sistem. SDLC merupakan
masa yang digunakan dalam produksi atau pengembangan sistem informasi untuk
memecahkan masalah secara efisien.oltet SDLC yang digunakan adalah
waterfall atau metodeair terjun Waterfal adalahjenis model pengembangan
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aplikasi dan termassuk dalam siklus hidup klasik, mendukung fase berurutan dan

sistematisUntuk modelpengembangannnyiapatdianalogiikansepertiair terjun,

dimana setiap tahapan dilakukan secara berurutan dari atas ke bawabh.

TahaptahapdalammetodeWaterfall yaitu sebagaberikut:

1.

Analisakebutuhan

Menganalisa dan mengumpulkan kebutuhan aplikasi yang sesuai keperluan
pengembangan aplikasi dengan metode studi literatur. Studi Literatur ini
meliputi teori pendukung yang diperoleh melalui Jurnal, Artikel, dan
Informasi yang tersedia di internet untukrmdapatkan data yang akan di uji
didapat melalui dokumen atau arsip penjualan dari sebuah toko.
DesainSistem

Pada proses ini dilakukan menganalisa kebutuhan sebuah rancangan desain
struktur algoritma dengan metode yang telah dipilih.

PenulisarKode Program

Mengubah desain yang telah ditulis ke dalam bahasa pemrograman
menggunakan PHP davySQL

PengujiarProgram

Pada proses ini melakukan pengujian penerapan data yang akan di uji untuk
aturan asosiasi.

Penerapafrogram dafPemeliharaan

Pada proses ini Setelah program selesai dilakukan pengujian maka program
siap digunakan dan program dapat mengalami pemeliharaan jika
pemeliharaan diperlukan

3.2.7 SpesifikasiHardware dan Software

Hardwareyang dipakai untuk penelitian ini yaitu Laptop Lenovo IdeaPad

S145 Systemmodel 81ST dengafrocessorAMD Radeon TM R5Graphics,
Random Acces Memor(RAM) 4GB dan ditingkatkan menjadi 8GB untuk
meningkatkamperformanyalengarSolid-StateDrive (SSD)dengarkapasitad TB.
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Softwareyang dipakai untuk penelitianini yaitu Microsoft Excel, Web
Server Apache, PHP 5.6, MySQL.



BAB IV
IMPLEMENTASI DAN PENGUJIAN

4.1 Implementasi Aplikasi

Proses terakhir yang dilakukan setelah semua komponennya di
implementasikan, aplikasi web dapat berjalan dan siap untuk diguria&akut
ini merupakan hasil implementasi rancangan Aplikasi tersebut :
A. HalamanUtama
Pada Halaman ini menampilkan pilihan masuk yaitu untuk melanjutkan ke

proses selanjutnya.

Penerapan Data Mining Penjualan Barang Toko Bangunan H.Ubed

Data Mining Algoritma Apriori

Gambard. 1 HalamanUtama
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B. HalamanLogin
Padahalamarnini kita dimintauntuklogin memakaiakunyangsudahada

< > Home Masuk

Login

Masuk

Gambar. 2 HalamanLogin

C. HomeScreen
Padahalamanini terdapatbeberapapilihan yaitu sepertidatatransaksi,
proses apriori, hasil rule, dan keluar

<ll» Horme Data Transaks Proses Apaon Hasi Rule Kehusar

Data Mining Algoritma Apriori

Penerapan Data Mining Penjualan Barang Toko Bangunan H.Ubed

Gambad. 3HomeScreen
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D. DataTransaksi
Pada halaman ini terdapat fitur chose file untuk mengimpor data, lalu ada

tombol Import data yaitu untuk di proses pada aplikasi

Masukkan Dataset
Import data dari excel sesuai FORMAT

Choose File | No f

Impon Data

Gambari. 4 HalamarDataTransaksi

A. ProsedApriori
Pada halaman ini untuk melakukan proses apriori dari data yang sudah di
impor dengan menentukan support dan confidence, lalu menetapkan tanggal

sesuai data yang ada.

Proses Apriori

Jumiah data
"

Gambar. 5 HalamarProsesApriori
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B. HalamarHasilRule
Pada halamanini menunjukanhasil dari prosesApriori yang sudah

ditentukan hasil misupport dan mitonfidencenya.

Hasil Rule

No Mulai Tanggal Tanggal Akhir Min Support Min Confidence Hasil Akhir

Gambar. 6 HalamarHasil Rule

4.2 Pengujian Aplikasi
BerikutmerupakampengujianpadaaplikasiToko bangunaryangsudahdibuat

A. Hasil Import Data

Masukkan Dataset

Import data dari excel sesuai FORM

Choose File | \

No  Tanggel

Gambard. 7Pengujian ImporData

Pada Gambar di atas terdapatmenu Data transaksiyaitu untuk

memasukasebualdatapadaaplikasidengarcaramenekartombolchoose
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file lalu pilih data yang sudah tersedia dalam berbentidrosoft excel
dilanjut dengan menekan tombiohport data.Pada menu Data transaksi
juga terdapat hapus data yaitu untuk menghapus suatu data jika ingin
menggunakadatapenjualarnyangbaru.Datayangsudahdi importterdapat

209 data yang akan dipakai.

B. Pengujian ProsesApriori

Proses Apriori

0 Search
Jumizh data
Data kesang

Gambar4. 8 Pengujian Prosespriori

Pada gambar di atas adalah suatu proses apriori untuk menentukan
suatuitemsetdalam pembentukamolaaturanasosiasdengnamin-support
10 danmin-confidencer0, dengan data penjualan pada tanggal82022
I 30/02/2022.
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C. Hasil Penjualan|-itemsetlolos

No Item Jumiah Suppport

Gambar4. 9 Penguijiatdasil Penjualan-temset

Pada gambar di atas menunjukan suatu jumlah data penjualan 1
itemset yang terdiri atas item yaitu untuk namaama barang, jumlah
adalah menunjukan barang yang ada di semua transaksi, sedangkan
support yaitu persentase jumlah item yang terdapat pada data.

D. Hasil Kombinasi 2-itemset

ltemsat 2 yang lolos:

No Item 1 Item 2 Jumilah
1 Batu bata Pasir 12
2 Baut kecil Baut b 10
3 Kua 12
4 Batako Kuas 12
5 asir Sem 15
6 Kuas Pak 12
7 Paku Obeng 10
8 Pa Bataki 1"
9 Kuas Kayu 10
10 Amplas Kua: 12
n Pak Kay 1
1 Kua: Cat 12
Gambard

Suppport
1967

16.39

. 10Pengujian HasiKombinasi2-itemset
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Padagambaidi atasadalathasildarikombinasi2-itemsetsebanding
pada support yang sudah ditetapkan. Data pada gambar 4.10 akan
dipakai untuk membangun kombinasi item atau pola unntuk
menenntukan support dan confidence selanjutnya.

E. Hasil Kombinasi 3-itemset

No ttem 1 Item 2 Item 3 Jumiah Support
1 Kuas Semen Paky Tidak Lolos
Pasi Kuas Obeng Tidak Lolos
Paku Kuas Obeng 656 Tidak Lolos
Batako Baut kecil Kuas 5 820 Tidak Lolos
5 Batak Kuas Baut besa 2 Tidak Lolos
6 Batako Kuas Obeng 2 328 Tidak Lolos
mpla Kua Cat 6 9,84 Tidak Lolos
8 Amplas as Pak 3 492 Tidak Lolos
9 Amplas uas Kayu Tidak Lolos
10 plas Baut kecil Kuas 5 820 Tidak Lolos
" Amplas t kecil Baut besa 328 Tidak Lolos
12 Pak Kuas Kay 984 Tidak Lolos
13 Baut kecil Kuas Baut besa 820 Tidak Lolos
1" asit Semen Kayy 5 820 Tidak Lolos
15 Kuas Seme Kayu Tidak Lolos
16 Pas Baut kecil Sem 164 Tidak Lolos
17 Pasir Semen Baut besar 164 Tidak Lolos
18 Baut kecil Semen Baut besar Tidak Lolos
19 Pak Semer Kayu 492 Tidak Lolos
20 Pas Seme Obeng Tidak Lolos

Gambard. 11Pengujian Has Kombinasi3-itemset

Pada gambar di atas menunjukan suatu kombinasiet. Pada
datatersebuumenunjukarbahwatidak adayanglolos padakombinasi
3 itemset dengan nilai support yang ditetapkan. Maka, data yang
memenuhi untuk pembuatan pola aturanssasi dilakukan pada data

kombinasi 2itemset.
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F. Hasil Rule

Hasil Rule

Gambard. 12 TampilanDataTersimpan dHasil Rule

Setelah semua proses apriori selesai data tersebut akan tersimpan
pada menu hasil rule. Untuk melihat hasil pembentukan pola aturan
asosiasdengamilai supportdanconfidenceyangtelahditetapkarbisa
dil i hat pada tabel Hasd d (YAkihtiu uretru
melihaat hasilnya.

G. Laporan Hasil Asosiasi

Laporan Hasil Analisa

No Rule Confidence

75,00

7692

80,00

80,00

Gamba#. 13 TampilanHasil Asosiasi

Pada gambar di atas merupakan suatu hasil dari pembentukan pola

aturanasosiasiTerdapabeberapaata yangnemenuhminimumdari
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supportdan confidenceyang telah ditentukan. Seperti contalika
konsumemembelBatubata,makakonsumefjugaakanmembelpasir

yang mempunyai persentase ndanfidence30,0Q

4.3 Pengujian Black Box
Tahap pengetesan atau evaluasi komponen sistem sebagai verifikasi kebutuhan
admindalamperbedaamasil yangdiinginkandengarhasilyang didapat. Aplikasi
ini akan di uji menggunakaslackbox testing
a. BlackboxLogin
Pengujiarblackboxpadaform login terdapatpadatabel4.1
Tabel4. 1Hasil uji blackboxpada formogin

No Pengetesan | TestCase ;'.‘?‘S".Vang Ha3y Kesimpulan
linginkan | Pengetesal

1 Mengosongkan |Username: |Sistem akg Sesuai Valid
semuaisian datg(tidakdiisi) |menolakakse| harapan
pada usernam |l ogi n
danpasswordlaluPasword (Vai | ed
mengklik tombo|(tidak di isi)
masuk

2 |Cuma mengisikgUsername: |Sistem akg Sesuali Valid
username diadmin menolakaksel harapan
tidak mengi |l ogi n
pasword, lalPasword: Vai | ed
mengklik tombd(tidakdi isi)
masuk

3 |Cuma mengisikgUsername: |Sistem akg Sesual Valid
pasword dan tid{(tidakdi si) |menolakakse| harapan
mengisiusernam | ogi n
lalu mengklilPasword: Vai | ed
tombol masuk |admin
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CumaMengisikal
username  dar
pasword  yang
benar, lalu

mengklik tombc
masuk

Username:
admin

Pasword:
admin

Sistem
menerima
akses login

dan masukke
Home Screer|

Sesuai
Harapan

Valid

b. BlackboxDataTransaksi

Pengujiarblackboxpadaform datatransaksterdapapadatabel4.2

Tabel 4. 2 Hasil uji blackbox form data transaksi

No

Pengetesan

TestCase

Hasilyang
diinginkan

Hasil
Pengetesg

Kesimpulan

Ketika mengKili
menu
transaksi

data

Klik Menu
fDat a
Tr ans a

Masuk ke
halaman Datal
transaksi dar
menampilkan
pilihan untuk
Import  Datg
dan Hapus
Semua

Sesuai
Harapan

Valid

Ketika mengklik

tombol choose fil

Klik tombo
fichoos

Masuk k
halaman pili
file untuk
import data

Sesuai
Harapan

Valid

Ketika mengkKlik
tombolimport data

Klik

i i

tombo
mpor

Data akar
tersimparpadd
sistem

berbentuk
tabel darn
menampilkan
i D atkednasi
di si mp

Sesuai
Harapan

Valid
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tombol ha

semua

Ketika mengkili

Klik
pu

tombo
Ahapus
semua?o

Data
berbentuk
tabel

hilang

berhasil
di hapu

yang

akar

dar
menampilkan
i D attaresaks

c. BlackboxProsedApriori

Pengujiarblackboxpadaform prosesaprioriterdapapadatabel4.3

Tabel 4. 3 Hasil uji blackbox form proses apriori

No| Pengetesan | TestCase g.?‘s".yang e Kesimpulan
iinginkan Pengetesan
1 |Ketika mengklilKlik  menyMasuk kg  Sesuai Valid
menu pros¢d P r o s ¢halamanprosey harapan
apriori Apr i o tapriori dar
menampilkan
input min
support, mi
confidence dg
date range
2 [Ketika Input MinSistem  akanq  Sesuai Valid
menginput minsupport: 10menampilkan harapan
support, minMin angka yang
confidence dariconfidence: muncul ata
daterangeyang70 hasil apriot
di tentukan,laluDate range yang dilakukal
mengkliktombol01/08/2022 |[dan  tersimpg
proses s.d pada menu ha
30/02/2022 [rule

d. Blackboxhasilrule

Pengujiarblackbox padd&orm hasilrule terdapapadatabel4.4
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Tabel4. 4 Hasiluji blackbox formhasilrule

No Pengetesan | TestCase g.?‘s".yang Hasil Kesimpulan
iinginkan | Pengetesal
1 Ketika mengklikKlik menyMasuk kg Sesuai Valid
menu hasilrule @ Ha s i jhalaman hasi| Harapan
Rul e ofule dar
menampilkan
tabel yang
berisikan proses
aprioriyangtelat
dilakukan
2 [Ketika mengklilKlik katgMenampilkan Sesuai Valid
kat a inl |Ail i hajangka yang Harapan
pada tabel hajpada tabidihasilkan atag
akhir Hasil akhirproses  aprior
yang dilakukan
3 [Ketika mengklilKlik  kataMenampilkan Sesuai Valid
kat a fi | | | irhualhasil analisa da| Harapan
pada tabel hajpada tabehubungan polg
akhir, terdapaHasil akhirpenjualan
t ombol lalu  Klik|dari prose
excel o tombol  |apriori yang
tombol tersebut [ e x p odilakukan
e xcel

4.4Kelebihan dan Kekurangan Program
1. Kelebihan Program
- Aplikasi dapatmengolahldataaiwayatpenjaularbarangokobangunan
yanng tidak digunakan maka dari itu menjadi pola penjualan
- Aplikasi bisa memberikan peruntungan kepada pemilik toko untuk
memilih dalammenyediakan stok ke depannya dengan hasil penjualan

yang paling laku terjual.
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2. Kekurangan Program
- Aplikasi dibuatsangasederhan&arena hanyaerfokuspadapenerapan
algoritmaapriori

- Aplikasitidakdapatdipakaiuntukberjualarkarenahanyaberfokuspada
pencarian aturan asosiasi



BAB V
KESIMPULAN DAN SARAN

5.1Kesimpulan

Dari hasil penelitian yang telah dilaksanakan, bisa ditarik beberapa kesimpulan

bahwa penerapan data mining penjualan barang toko bangunan h.ubed

mengyunakan metodalgoritma aprioriantara lain seperti berikut :

1.

Algoritma Apriori dapat diimplementasikan untuk memperoleh penjualan dari
riwayat penjualan yang tersedia dengan bertujuan untuk mendapatkan aturan
asosiasi penjualan pada toko sehingga bisa mendapatkan hasil barang apa saja
yang paling laku terjual.

Implementasi dari meted algoritma apriori juga bisa mengetahui pola
penjualarbarangapasajayangdibeli olehkonsumersecardersamaasehingga

dapat memudahkan untuk mengatur tata letak penyusunan suatu barang yang
dijual.

5.2Saran

Saransaran yangbisadisajikanolehpenulisyaitu :

Penelitian bisa ditingkatkan dengan jumlah data penjualan yang lebih besar
maka dari itu bisa mendapatkan hasil dengan presentase yang lebih banyak.
Penambahan fitur agar sistem juga bisa digunakan untuk berjualan melalui

aplikasi secara online.
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LAMPIRAN

<?php

/*
* Proses mining function

*

function reset_temporary($db_object){
$sqll = "TRUNCATE itemset1";

Sdb_object->db_query(Ssqll);

$5gl2 = "TRUNCATE itemset2";

Sdb_object->db_query($sql2);

$sql3 = "TRUNCATE itemset3";

Sdb_object->db_query($sql3);
$sgl4 = "TRUNCATE confidence";

Sdb_object->db_query(Ssqld);

function reset_hitungan(Sdb_object, Sid_process){
Scondition = array("id_process"=>Sid_process);

Sdb_object->delete_record("itemset1", Scondition);

//Scondition = array("id_process"=>Sid_process);

Sdb_object->delete_record("itemset2", Scondition);

//Scondition = array("id_process"=>$id_process);

Sdb_object->delete_record("itemset3", Scondition);
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//Scondition = array("id_process"=>Sid_process);

Sdb_object->delete_record("confidence", Scondition);

function is_exist_variasi_itemset(Sarray_item1, Sarray_item2, Sitem1, Sitem2) {

//Sreturn = true;

// Sbooll = array_search(strtoupper(Sitem2), array_map('strtoupper', Sarray_item1));
// Sbool2 = array_search(strtoupper(Sitem1), array_map('strtoupper’, Sarray_item2));
// S$bool3 = array_search(strtoupper(Sitem2), array_map('strtoupper’, Sarray_itemz2));
// Sboold = array_search(strtoupper(Sitem1), array_map('strtoupper', Sarray_item1));
Sbool1 = array_keys(array_map('strtoupper’, Sarray_item1), strtoupper(Sitem1));
Sbool2 = array_keys(array_map('strtoupper', Sarray_item2), strtoupper(Sitem2));
Sbool3 = array_keys(array_map('strtoupper', Sarray_item2), strtoupper(Sitem1));

Sbool4 = array_keys(array_map('strtoupper', Sarray_item1), strtoupper(Sitem2));

foreach ($hool1 as Skey => Svalue) {
$aa = array_search(Svalue, Sbool2);
if(is_numeric($aa)){

return true;

foreach (Sbool3 as Skey => Svalue) {
$aa = array_search(Svalue, Shool4);
if(is_numeric($aa)){

return true;
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// if (is_numeric(Sbooll) && is_numeric(Sbool2) || is_numeric(Sbool3) &&
is_numeric(Sbool4)){

//  if(Sbooll === Sbhool2 || Sbool3 === Shool4){

/f return true;

I}

/1

/1 if ((Sbool3) && ($hool4)){

//  if($bool3 == $bool4){//jika ditemukan dengan idex yg sama
1/ return true;

/.

/1

return false;

function mining_process(Sdb_object, Smin_support, $min_confidence, $start_date,
Send_date, Sid_process){

//remove reset truncate (change to log mode)
//reset_temporary($db_object);
//get transaksi data to array variable
Ssql_trans = "SELECT * FROM transaksi

WHERE transaction_date BETWEEN 'Sstart_date' AND 'Send_date' ";
Sresult_trans = $db_object->db_query($sql_trans);
SdataTransaksi = Sitem_list = array();

Sjumlah_transaksi = $db_object->db_num_rows(Sresult_trans);
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Smin_support_relative = (Smin_support/$jumlah_transaksi)*100;
$x=0;
while(Smyrow = Sdb_object->db_fetch_array(Sresult_trans)){
SdataTransaksi[$x]['tanggal'] = Smyrow(['transaction_date'];
Sitem_produk = Smyrow|'produk'].",";
//mencegah ada jarak spasi
Sitem_produk = str_replace(",",",", Sitem_produk);

Sitem_produk = str_replace(" ,",",", Sitem_produk);
Sitem_produk = str_replace(" ,",",", Sitem_produk);
Sitem_produk = str_replace(" ,",",", Sitem_produk);
Sitem_produk = str_replace(", ",",", Sitem_produk);
Sitem_produk = str_replace(", ",",", Sitem_produk);
Sitem_produk = str_replace(", ",",", Sitem_produk);

Sitem_produk = str_replace(", ",",", Sitem_produk);

SdataTransaksi[Sx]['produk'] = Sitem_produk;
Sproduk = explode(",", Smyrow|['produk'l);
//all items
foreach (Sproduk as Skey => Svalue_produk) {
//if(Yin_array(Svalue_produk, Sitem_list)){
if(lin_array(strtoupper($value_produk), array_map('strtoupper’, Sitem_list))){
if(lempty(Svalue_produk)){

Sitem_list[] = Svalue_produk;

Sx++;
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//build itemset 1
echo "<br><strong>Itemset 1:</strong><br>";
echo "<table class="table table-bordered table-striped table-hover'>
<tr>
<th>No</th>
<th>Item</th>
<th>Jumlah</th>
<th>Suppport</th>
<th></th>
</tr>";
Sitemset1 = Sjumlahltemset1 = Ssupportltemset1 = Svalueln = array();
Sx=1;
foreach (Sitem_list as Skey => Sitem) {
Sjumlah = jumlah_itemset1(SdataTransaksi, Sitem);
Ssupport = (Sjumlah/Sjumlah_transaksi) * 100;
Slolos = (Ssupport>=Smin_support_relative)?"1":"0";
Svalueln[] = "('Sitem’,'Sjumlah’,'Ssupport','Slolos','Sid_process')";
if(Slolos){
Sitemset1[] = Sitem;//item yg lolos itemset1
Sjumlahitemset1[] = Sjumlah;
Ssupportltemset1[] = Ssupport;
}
echo "<tr>";
echo "<td>". $x. "</td>";
echo "<td>" . Sitem . "</td>";
echo "<td>" . Sjumlah . "</td>";
echo "<td>" . price_format(Ssupport) . "</td>";

echo "<td>" . ((Slolos==1)?"Lolos":"Tidak Lolos") . "</td>";



echo "</tr>";
Sx++;
}
echo "</table>";
//insert into itemset1 one query with many value
Svalue_insert = implode(",", Svalueln);

Ssql_insert_itemset1 = "INSERT INTO itemset1 (atribut, jumlah, support, lolos,
id_process) "

. " VALUES ".Svalue_insert;

Sdb_object->db_query($sql_insert_itemset1);

//display itemset yg lolos
echo "<br><strong>ltemset 1 yang lolos:</strong><br>";
echo "<table class="table table-bordered table-striped table-hover'>
<tr>
<th>No</th>
<th>Iltem</th>
<th>Jumlah</th>
<th>Suppport</th>
<ftr>";
$x=1;
foreach (Sitemsetl as Skey => Svalue) {
echo "<tr>";
echo "<td>" . Sx . "</td>";
echo "<td>" . Svalue . "</td>";
echo "<td>" . Sjumlahltemset1[Skey] . "</td>";
echo "<td>" . price_format(Ssupportitemset1[Skey]) . "</td>";
echo "</tr>";

Sxt+;
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}

echo "</table>";

//build itemset2
echo "<br><strong>ltemset 2:</strong><br>";
echo "<table class="table table-bordered table-striped table-hover'>
<tr>
<th>No</th>
<th>ltem1</th>
<th>ltem2</th>
<th>Jumlah</th>
<th>Suppport</th>
<th></th>
</tr>";
SNilaiAtribut1 = SNilaiAtribut2 = array();
Sitemset2_varl = Sitemset2_var2 = Sjumlahltemset2 = Ssupportltemset2 = array();
Svalueln_itemset2 = array();
Sno=1;
$a=0;
while (Sa <= count(Sitemset1)) {
$b=0;
while (Sb <= count(Sitemset1)) {
Svariancel = Sitemset1[$a];
Svariance2 = Sitemset1[Sb];
if (lempty($variancel) && !empty(Svariance2)) {
if (Svariancel = Svariance2) {

if(lis_exist_variasi_itemset(SNilaiAtributl, SNilaiAtribut2, Svariancel,
Svariance2)) {

64



//Siml_itemset2 = get_count_itemset2(Sdb_object, Svariancel,
Svariance2, $start_date, Send_date);

Siml_itemset2 = jumlah_itemset2(SdataTransaksi, Svariancel, Svariance2);
SNilaiAtributl[] = Svariancel;

SNilaiAtribut2[] = Svariance2;

Ssupport2 = (Sjml_itemset2/Sjumlah_transaksi) * 100;

Slolos = (Ssupport2 >= Smin_support_relative)? 1:0;

Svalueln_itemset2[] =
"('Svariancel','Svariance2','$jml_itemset2','Ssupport2','Slolos','Sid_process')";

if(Slolos){
Sitemset2_varl[] = Svariancel;
Sitemset2_var2[] = Svariance2;
Sjumlahltemset2[] = $jml_itemset2;
Ssupportltemset2[] = Ssupport2;

}

echo "<tr>";

echo "<td>" . Sno . "</td>";

echo "<td>" . Svariancel . "</td>";

echo "<td>" . Svariance2 . "</td>";

echo "<td>". $jml_itemset2 . "</td>";

echo "<td>" . price_format($support2) . "</td>";

echo "<td>", ((Slolos==1)?"Lolos":"Tidak Lolos") . "</td>";

echo "</tr>";

Sno++;
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Sb++;
}
Satt;
}
echo "</table>";
//insert into itemset2 one query with many value
Svalue_insert_itemset2 = implode(",", Svalueln_itemset2);

$sql_insert_itemset2 = "INSERT INTO itemset2 (atributl, atribut2, jumlah, support,
lolos, id_process) "

. " VALUES ".Svalue_insert_itemset2;

$db_object->db_query($sql_insert_itemset2);

//display itemset yg lolos
echo "<br><strong>ltemset 2 yang lolos:</strong><br>";
echo "<table class="table table-bordered table-striped table-hover'>
<tr>
<th>No</th>
<th>ltem 1</th>
<th>ltem 2</th>
<th>Jumlah</th>
<th>Suppport</th>
</tr>";
Sno=1;
foreach (Sitemset2_varl as Skey => Svalue) {
echo "<tr>";
echo "<td>" . $no . "</td>";
echo "<td>" . Svalue . "</td>";
echo "<td>" . Sitemset2_var2[Skey] . "</td>";

echo "<td>" . Sjumlahltemset2[Skey] . "</td>";
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echo "<td>" . price_format(Ssupportitemset2[Skey]) . "</td>";
echo "</tr>";
Sno++;

}

echo "</table>";

//build itemset3
echo "<br><strong>Itemset 3:</strong><br>";
echo "<table class="table table-bordered table-striped table-hover'>
<tr>
<th>No</th>
<th>ltemi1</th>
<th>ltem2</th>
<th>ltem3</th>
<th>Jumlah</th>
<th>Suppport</th>
<th></th>
<ftr>";
$a=0;
StigaVariasiltem = Svalueln_itemset3 = array();

Sitemset3_varl = Sitemset3_var2 = Sitemset3_var3 = Sjumlahltemset3 =
Ssupportltemset3 = array();

Sno=1;
while ($a <= count(Sitemset2_varl)) {
Sb=0;
while (Sb <= count(Sitemset2_var1)) {
if($a 1= $h){
Sitemsetla = Sitemset2_varl[Sa];

Sitemset1b = Sitemset2_var1[$b];



Sitemset2a = Sitemset2_var2[Sa];

Sitemset2b = Sitemset2_var2[Sb];

if (lempty(Sitemset1a) && lempty(Sitemsetlb)&& lempty(Sitemset2a) &&
lempty(Sitemset2b)) {

Stemp_array = get_variasi_itemset3(StigaVariasiltem,

Sitemsetla, Sitemsetlb, Sitemset2a, Sitemset2b);

if(count(Stemp_array)>0){
//variasi-variasi itemset isi ke array

StigaVariasiltem = array_merge(StigaVariasiltem, Stemp_array);

foreach (Stemp_array as Sidx => Sval_nilai) {

Sitemset1 = Sitemset2 = Sitemset3 = "";

$aaa=0;
foreach ($val_nilai as $idx1 => $v_nilai) {
if(Saaa==0){
Sitemset1 = $v_nilai;
}
if(Saaa==1){
Sitemset2 = Sv_nilai;
}
if(Saaa==2){
Sitemset3 = Sv_nilai;
}

Saaa++;
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//iumlah item set3 dan menghitung supportnya

//Siml_itemset3 = get_count_itemset3(Sdb_object, Sitemset1,
Sitemset2, Sitemset3, Sstart_date, Send_date);

Sjml_itemset3 = jumlah_itemset3(SdataTransaksi, Sitemsetl, Sitemset2,
Sitemset3);

Ssupport3 = ($jml_itemset3/Sjumlah_transaksi) * 100;

Slolos = (Ssupport3 >= Smin_support_relative)? 1:0;

Svalueln_itemset3[] =
"('Sitemsetl','Sitemset2','Sitemset3','Sjml_itemset3','Ssupport3','Slolos','Sid_process')";

if(Slolos){
Sitemset3 varl[] = Sitemset1;
Sitemset3_var2[] = Sitemset2;
Sitemset3_var3[] = Sitemset3;
Sjumlahltemset3[] = Sjml_itemset3;

Ssupportltemset3[] = Ssupport3;

echo "<tr>";

echo "<td>". Sno . "</td>";

echo "<td>" . Sitemset1 . "</td>";

echo "<td>" . Sitemset2 . "</td>";

echo "<td>" . Sitemset3 . "</td>";

echo "<td>". Sjml_itemset3 . "</td>";

echo "<td>" . price_format($support3) . "</td>";

echo "<td>" . ((Slolos==1)?"Lolos":"Tidak Lolos") . "</td>";

echo "</tr>";



Sno++;

}
Sh++;
}
Sat++;
}
echo "</table>";
//insert into itemset3 one query with many value

"o

Svalue_insert_itemset3 = implode(",", Svalueln_itemset3);

Ssql_insert_itemset3 = "INSERT INTO itemset3(atributl, atribut2, atribut3, jumlah,
support, lolos, id_process) "

. "VALUES ".Svalue_insert_itemset3;

Sdb_object->db_query(Ssql_insert_itemset3);

//display itemset yg lolos
echo "<br><strong>ltemset 3 yang lolos:</strong><br>";
echo "<table class="table table-bordered table-striped table-hover'>
<tr>
<th>No</th>
<th>ltem 1</th>
<th>Item 2</th>
<th>Item 3</th>
<th>Jumlah</th>
<th>Suppport</th>
</tr>";

Sno=1;
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foreach (Sitemset3_varl as Skey => Svalue) {
echo "<tr>";
echo "<td>" . Sno . "</td>";
echo "<td>" . Svalue . "</td>";
echo "<td>" . Sitemset3_var2[Skey] . "</td>";
echo "<td>" . Sitemset3_var3[Skey] . "</td>";
echo "<td>" . Sjumlahltemset3[Skey] . "</td>";
echo "<td>" . price_format(Ssupportitemset3[Skey]) . "</td>";
echo "</tr>";
Snot+;

}

echo "</table>";

//hitung confidence
Sconfidence_from_itemset = 0;

//dari itemset 3 jika tidak ada yg lolos ambil dari itemset 2 jika tiak ada gagal
mendapatkan confidence

$sql_3 = "SELECT * FROM itemset3 WHERE lolos = 1 AND id_process = ".5id_process;
S$res_3 = Sdb_object->db_query($sql_3);

Sjumlah_itemset3_lolos = Sdb_object->db_num_rows(Sres_3);
if(Sjumlah_itemset3_lolos > 0){

Sconfidence_from_itemset = 3;

while(Srow_3 = Sdb_object->db_fetch_array(Sres_3)){
Satributl = Srow_3['atribut1'];
Satribut2 = Srow_3['atribut2'];
Satribut3 = Srow_3['atribut3'];

Ssupp_xuy = Srow_3['support'];
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//1,2=>3
hitung_confidence(Sdb_object, Ssupp_xuy, Smin_support, Smin_confidence,

Satributl, Satribut2, Satribut3, Sid_process, SdataTransaksi,
Sjumlah_transaksi);

//2,3=>1
hitung_confidence(Sdb_object, Ssupp_xuy, Smin_support, Smin_confidence,

Satribut2, Satribut3, Satributl, Sid_process, SdataTransaksi,
Sjumlah_transaksi);

//31=>2
hitung_confidence($db_object, Ssupp_xuy, Smin_support, Smin_confidence,

Satribut3, Satributl, Satribut2, Sid_process, SdataTransaksi,
Sjumlah_transaksi);

//1=>3,2
hitung_confidence1($db_object, Ssupp_xuy, Smin_support, Smin_confidence,

Satributl, Satribut3, Satribut2, Sid_process, SdataTransaksi,
Sjumlah_transaksi);

//2=>13
hitung_confidencel($db_object, Ssupp_xuy, Smin_support, Smin_confidence,

Satribut2, Satributl, Satribut3, Sid_process, SdataTransaksi,
Sjumlah_transaksi);

[f3=>2,1
hitung_confidence1($db_object, $supp_xuy, Smin_support, Smin_confidence,

Satribut3, Satribut2, Satributl, Sid_process, SdataTransaksi,
Sjumlah_transaksi);



//dariitemset 2
Ssql_2 ="SELECT * FROM itemset2 WHERE lolos = 1 AND id_process = ".5id_process;
Sres_2 = Sdb_object->db_query($sql_2);
Sjumlah_itemset2_lolos = Sdb_object->db_num_rows(Sres_2);
if(Sjumlah_itemset2_lolos > 0){
Sconfidence_from_itemset = 2;
while(Srow_2 = $db_object->db_fetch_array(Sres_2)){
Satributl = Srow_2['atribut1'];
Satribut2 = Srow_2['atribut2'];

Ssupp_xuy = Srow_2['support'];

J/1=>2

hitung_confidence2(Sdb_object, Ssupp_xuy, Smin_support, Smin_confidence,
Satribut1, Satribut2, Sid_process, SdataTransaksi, Sjumlah_transaksi);

//2=>1

hitung_confidence2($db_object, Ssupp_xuy, $Smin_support, Smin_confidence,
Satribut2, Satributl, Sid_process, SdataTransaksi, Sjumlah_transaksi);

}

if(Sconfidence_from_itemset==0){

return false;
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return true;

function get_variasi_itemset3(Sarray_itemset3, Sitem1, Sitem2, Sitem3, Sitem4) {

Sreturn = array();

Sreturnl = array();

if(lin_array(strtoupper(Sitem1), array_map('strtoupper’, Sreturni))){
Sreturni[] = Sitem1;

}

if(lin_array(strtoupper(Sitem2), array_map('strtoupper’, Sreturni))){
Sreturni[] = Sitem2;

}

if(lin_array(strtoupper(Sitem3), array_map('strtoupper’, Sreturni))){

Sreturni[] = Sitem3;

Sreturn2 = array();

if(lin_array(strtoupper(Sitem1), array_map('strtoupper’, Sreturn2))){
Sreturn2[] = Sitem1;

}

if(lin_array(strtoupper(Sitem2), array_map('strtoupper’, Sreturn2))){
Sreturn2[] = Sitem2;

}

if(lin_array(strtoupper(Sitem4), array_map('strtoupper’, Sreturn2))){

Sreturn2[] = Sitem4;



75

Sreturn3 = array();

if(lin_array(strtoupper(Sitem1), array_map('strtoupper’, Sreturn3))){
Sreturn3[] = Sitem1;

}

if(tin_array(strtoupper(Sitem3), array_map('strtoupper’, Sreturn3))}{
Sreturn3[] = Sitem3;

}

if(tin_array(strtoupper(Sitem4), array_map('strtoupper’, Sreturn3))}{

Sreturn3[] = Sitem4;

Sreturnd = array();

if(lin_array(strtoupper(Sitem2), array_map('strtoupper’, Sreturnd))){
Sreturnd|] = Sitem2;

}

if(lin_array(strtoupper(Sitem3), array_map('strtoupper', Sreturnd))){
Sreturnd[] = Sitem3;

}

if(lin_array(strtoupper(Sitem4), array_map('strtoupper’, Sreturnd))){

Sreturnd|] = Sitem4;

if(count(Sreturn1)==3){
if(lis_exist_variasi_on_itemset3(Sreturn, Sreturn1)){
if(lis_exist_variasi_on_itemset3(Sarray_itemset3, Sreturnl)){

Sreturn[] = Sreturnl;
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if(count(Sreturn2)==3){
if(lis_exist_variasi_on_itemset3(Sreturn, Sreturn2)){
if(lis_exist_variasi_on_itemset3(Sarray_itemset3, Sreturn2)){

Sreturn[] = Sreturn2;

}
if(count(Sreturn3)==3){
if(lis_exist_variasi_on_itemset3(Sreturn, Sreturn3)){
if(lis_exist_variasi_on_itemset3(Sarray_itemset3, Sreturn3)){

Sreturn[] = Sreturn3;

}
if(count(Sreturnd)==3){
if(lis_exist_variasi_on_itemset3(Sreturn, Sreturnd)}
if(lis_exist_variasi_on_itemset3(Sarray_itemset3, Sreturnd)){

Sreturn[] = Sreturn4;

}

return Sreturn;

function is_exist_variasi_on_itemset3(Sarray, Stiga_variasi){

Sreturn = false;

foreach (Sarray as Skey => Svalue) {

$jml=0;



foreach (Svalue as Skey1 => Svall) {
foreach (Stiga_variasi as Skey2 => Sval2) {
if(strtoupper(Svall) == strtoupper(Sval2)){

Siml++;

}
if(Siml==3){
Sreturn=true;

break;

return Sreturn;

function get_count_itemset2(Sdb_object, Satributl, Satribut2, Sstart_date, Send_date)

{

Ssql = "SELECT COUNT (transaction_date) AS jml, transaction_date
FROM transaksi
WHERE (produk='$atribut1' OR produk = 'Satribut2')

AND transaction_date BETWEEN 'Sstart_date' AND 'Send_date'

GROUP BY transaction_date
HAVING COUNT(transaction_date)=2";

Sresult = $db_object->db_query($sql);

$Siml = $db_object->db_num_rows(Sresult);

return Sjml;






